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ABSTRAK

Febiana Olo” Sistem Klasifikasi Kualitas Biji Kopi Pada Pengolahan Citra Digital
Menggunakan Fitur Glcm (Gray Level Co-Occurrence Matrix)” dibimbing oleh
Yoseph P. K. Kelen, S.Kom., M.Kom dan Budiman Baso, S.Kom., M.Kom.

Kualitas biji kopi adalah aspek penting yang mempengaruhi citarasa dan harga dari
produk kopi. Untuk melakukan klasifikasi secara otomatis terhadap kualitas biji kopi
dapat dilakukan dengan teknik pemrosesan citra dengan pembelajaran mesin. Dalam
penelitian ini, kami menggunakan Fitur GLCM (Gray Level Co-Occurrence Matrix)
kombinasi dengan SVM (Support Vector Machine) dengan membandingkan tiga
kernel berbeda yaitu karnel Linear, RBF dan Polynomial. Kami melakukan
eksperimen dengan berbagai kernel SVM untuk mengklasifikasikan biji kopi ke
dalam dua kelas kualitas yang berbeda, seperti biji kopi berkualitas baik, dan kualitas
rendah. Proses klasifikasi kualitas biji kopi dimulai dengan ekstraksi fitur yang
menghasilkan matriks GLCM dari citra biji kopi, yang menggambarkan hubungan
spasial antara nilai piksel dalam citra. Fitur GLCM ini mencakup sejumlah statistik
yang mencerminkan tekstur citra biji kopi, yaitu kontras, korelasi, energi, dan
homogenitas. Fitur-fitur ini kemudian digunakan sebagai input untuk SVM. Hasil
eksperimen menunjukkan bahwa penggunaan SVM dengan fitur GLCM mampu
memberikan klasifikasi kualitas biji kopi yang akurat.

Kata kunci: klasifikasi, biji kopi, GLCM, SVM.

ABSTRACT

The quality of coffee beans is an important aspect that influences the taste and price
of coffee products. Automatic classification of coffee bean quality can be done using
image processing and machine learning techniques. In this research we use the
GLCM (Gray Level Co-Occurrence Matrix) feature combined with SVM (Support
Vector Machine) by comparing three different kernels, namely Linear, RBF and
Polynomial kernels. We experimented with various SVM kernels to classify coffee
beans into two different quality classes, such as good quality coffee beans, and
low quality coffee beans. The coffee bean quality classification process begins with
feature extraction which produces a GLCM matrix from the coffee bean image, which
describes the spatial relationship between pixel values in the image. This GLCM
feature includes a number of statistics that reflect the texture of coffee bean images,
namely contrast, correlation, energy, and homogeneity. These features are then used
as input for the SVM. The experimental results show that the use of SVM with GLCM
features is able to provide accurate classification of coffee bean quality.
The use of multiple kernels allows adjusting the model according to the complexity of
the data. In the experiments carried out, the Polynomial Kernel gave good results in
separating coffee beans of different qualities, obtaining an Akurasi of 85.00%.
Keywords: classification, coffee beans, GLCM, SVM.
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